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1. Kunstliche Intelligenz (KI) -
Grundlagen und Hintergrunde?
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Technologische Evolution
VS.
Menschlich-performative Muster

Source: Twitter 4
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Was ist kunstliche Intelligenz?

A sie menschliche Iptelligenz Voraussetzt.”

—

.

Andrew Moore, Carnegie Mellon, 2017



Wie Klis arbeiten.

Get Data Train Model Improve

Clean, Prepare Test Data
& Manipulate Data



Deep Learning und kunstliche neuronale Netze als
Schlusselansatze der Ki

Deep neural

networks learn 1
hierarchical feature [SEES
representations '

output layer




Rasante
Entwicklungsgeschwindigkeit

Datenverfligbarkeit
Rechenleistung

Kostenminimierung



Daten sind das neue Ol
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. Data created
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Was konnen Kls leisten?

Bilderkennung

Gary Chavez added a photo you might
be in.
about a minute ago - a»




Diagnosen und Vorhersagen
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Machine learning can #

3

boost the value of wind |
energy
Fitbit and Apple Watch can help IBM artificial intelligence can predict
predict diabetes, says report with 95% accuracy which workers are

about to q it their jobs
PUBLISHED WED, APR 3 2019-11:40 AM EDT | UPDATED WED, APR 3 2019-8:51 PM EDT
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Spracherkennung

Hi, how can | help?
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Kls sind uberall

M Gmail

amazon
B Google Docs

14



F :
olgenreiche Kl-Fehl
er

Am
azon
S
s Cl'u’-tin Cr, Ps s
how, g tooy €cCret R
Wom ed bjag that A jllions of Jack
e a
! 9ainst copie a‘ifected by
App\e face” 4 racial pias 1 pealth-
yecO ition plame care algorithms
by _teeN oY
Study reveals 1& pant racism decxsxon—ma\q g
a‘res‘t goftware used y US nospitals dhigh\xgbts
ays 10 coﬁecﬁ .

15



“In general, machine learningis conservative.
It learns from pastifnd predicts that the
future will be simil he past - and that is
possibly not the best way fora society to
develop.”

“ ewsee -
.

,Im Allgemeinen ist maschinelles Lernen konservati lernt aus Daten der Vergangenheit und
sagt voraus, dass die Zukunft ahnlich wie die Ve it sein wird. Und das ist moglicherweise
nicht der beste Weg flr die Weiterentwigklung einer Geselhéhaft ¢

B, D HO - O T T LiT® 9 aE ‘ ™ -

Machine Bias.
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Kls transformieren ganze Markte

Al + Education 47%

Al + Retail %

Al + Security

Al + Manufacturing

2018 World Al Industry
Development Blue Book

Al + Agriculture 12%

B Compounding growth (%) (2018-23) ’///




Lernende

Lehrkrafte

identische Materialien und Inhalte fur
alle Lernenden

Ubungen, Tests und Assessment
haufig wenig adaptiv und
individualisiert

wenige Einblicke in Lernprozesse
selten gezieltes Feedback und
Scaffolding

Hausaufgaben kontrollieren
zeitaufwandig

relativ wenig Einsichten in individuelle
Ubungsprozesse

wenig Zeit fur personalisiertes Lernen
und adaptive Unterstitzung der
einzelnen Lernenden

Von traditioneller zu Kl-unterstutzter Bildung

Traditionelle Bildung

Kl-unterstutzte Bildung

personalisierte Inhalte und
Lernunterstitzung
Lernendenzentrierung
unmittelbares Feedback

automatisierte Analyse von Leistungen
und Fehlern sowie Lernpfaden der
Lernenden

mehr Zeit fur (sprachliche) Interaktion
mit Lernenden

mehr Informationen Uber
Ubungsprozesse, Wirkung von Ubungen,
Bedarfe der Lernenden

mehr Zeit fur individuelles Coaching .



Kl kann Lehrkrafte nicht ersetzen,
aber...

Compassion
needed
A
CEO
TEACHER
M&A Expert
PR/ Marketing
Director
Optimization Creativity or strategy
- >
Radiologist Columnist

Customer Support )

Economist

Security Guard
Tele-Sales Research Analyst Scientist
Artist
Courier
Dishwasher Truck Driver
\ 4
Compassion

not needed



Drei Saulen des Kl-Einsatzes in

Assistenz der
Lehrkraft

f

Bildungskontexten
Personalisiertes Kollaboratives
Lernen Lernen
O
) O O
Ald 0 O
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Lehrkrafte plus KI - sinnvolle

Arbeitsteilung
Kk

Einzelgesprache mit Lernenden
Empathie, sozial-emotionales Lernen
Unterrichtplanung

datengestutztes Classroom Management

mehr Zeit fir Rezeption und Umsetzung
von Forschungsergebnissen

Zeit fur Bildungsprojekte

Interkulturelles Lernen

personalisierte Inhalte bereitstellen

Sammeln, Analysieren und Aufbereiten von
Lernerdaten

Lehrkrafte Uber Probleme,
Kompetenzstande und Bedarfe informieren

unmittelbares Feedback und Scaffolding
anbieten

automatische Korrektur von Ubungen und
Hausaufgaben

Unterstitzung im Bereich Bewertung
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ﬁ 3. Kls im Sprach-

unterricht.
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Mysimpleshow. KI-gestitzte
Erklarvideos

Potenziale: .
Automatisierte lexikalische Assoziationen mit passenden Bildern o} sl
(LA a&;.b’m
. L 00“(;0
Mehrkanaliges Sprachenlernen S\

T

* Aussprachelbung mit native-like Computerstimmen

Eingebaute Rechtschreibprifung

Textkoharenz aufgrund bestimmter Story-Telling-Vorlagen I
Limits:

Voice-over oft nicht natirlich

Gelegentlich Bildauswahl kulturell stereotypisierend

https://www.mysimpleshow.com/de/



Unterrichtsbeispiel

from Noun Project

Wahlen Sie ein kontroversielles Thema (z.B. Handysucht) und produzieren Sie ein Erklarvideo mit

Mysimpleshow. Beachten Sie folgende Aspekte:

Verwenden Sie ein passendes Template

Verfassen Sie ein Storyboard

Schauen Sie sich den ersten Trailer Ihres Videos an
Passen die Bilder zum Text, sind sie passend?

Prasentieren Sie lhr Video im Unterricht



Otter.ai - KI-gestutzte Spracherkennung

Potenziale:

= Echtzeit-Transkription von gesprochener Interaktion
= Interessante Unterstitzung fir Prasentationen I you say, Okay,

= Phonetik und Phonologie in Echtzeit © specers

welcome everybody. Today | would like to talk about the impact of new learning technology, especially in
the context of English as a foreign language. Furthermore, we have to state that of course, digital
learning technologies do play a considerable role for Cambridge assessment preparations that we can
nicely

Einschrankungen:

combine

= falsch ausgesprochene Wérter werden nicht immer
automatisch korrigiert O seeoert

certain tools with certain performances, especially in the field of Cambridge preps.

= das System erkennt nicht immer kulturspezifische Wérter
(z.B. Internet-Jargon der Teenager)

= Systeme haben Probleme mit Dialekten
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Chatbots -z.B. Virtual Talk (App Store)
oder Duolingo Chatbots in verschiedenen

Sprachen

nzial
otenziale REEILT %.f!elgND ,‘ W
= Eindben von typischen Interaktionsstrukturen '-—"’Sﬁen gooun::
- Sicherer Platz zum Uben und Ausprobieren Do you like English? f
e ¢{Qué quieres para beber? =8 Jake
= Gezieltes Scaffolding passgenau in ﬂ Sometimes haha!

Kommunikationssituation

Agua, por favor. I'm hungry :(

e Not my problem (
[ J
Einschrankungen L e
= Datensicherheit, Datenschutzprobleme mdéglich What's your favourite meal? /
(Serverstandort, etc.) @ Q e
. . Spaghetti what's yours
= Chatbots haben in der Regel semantische Probleme -
. N aKe
mit komplexen Themen und Kkulturellen | want I would like Water Q How eve you doing?
Besonderheiten, d.h. sie liefern Antworten oder g
Redewendungen, die keinen Sinn ergeben QWERTYUIOP th 1
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Kl als Unterstutzung im FSU
Kl-unterstiitzter FSU?

Wenig Sprechzeit Geduldige Chatpartner

Wenig personalisiertes Feedback Sofortiges, personalisiertes Feedback

Adaptive Lernpfade
Statischer one-size-fits-all Content

Mehrkanalige Erklarschemata
Kaum personliches Tutoring

28



Personalisiertes Lernen
Inhalte steuern

u De drinkt sap.

The  rhinoceros is drinking
NLP / Korpuslinguistik ice
Pragmatik
Sentiment analysis cheep please

You are correct 29
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12:18 7

< Suchen

AA & translate.google.de

= Google Ubersetzer

ENGLISCH - ERK... & SPANISCH
paper jam X
LD}

Mermelada de papel ©

Feedback geben

) * S

Verlauf Gespeichert Community
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Google is fucking useless
Google

what does idk mean

ALL SHOPPING IMAGES

| Don't Know

d >

VIDEOS
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DeepL Ubersetzer  Linguee

Ubersetze Deutsch v

der, die, das, wieso, weshalb, warum

|§| Dokument Ubersetzen

Deepl fiir Windows kostenios  [EEECNIF-\aTo 1= o<1 e

Ubersetze nach Englisch (US) v

the, the, the why, why, why

(@ 0% ) Glossar

<
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,wAlgorithms will repeatedly make
mistakes due to insufficient data, faulty Yuval Noah
programming, muddled goal definitions

and the chaotic nature of life. H a ra F |

[...] most people often make terrible
mistakes in the most important
decisions of their lives.

Even more than algorithms, humans Ll
suffer from insufficient data, from faulty fir das
programming (genetig and cultural), . Jahrl
from muddled definitions, and from

chaos in life.



However,

“There is no reason to think that
the level of human intelligence is
anything special in the space of
possibilities - it is easy to imagine
natural or artificial intelligent
agents that are vastly superior to
us.

| paNGER | JANGER | DANGER | DANSER | Jame®

-Mueller (2014)



Conclusio.
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